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Executive Summary: "데이터 포인트"의 환상과 "가치 서비스"의 현실 

글로벌 합성데이터 시장의 가격 책정은 㑄데이터 포인트당 비용㑄㏙㙌 per data point㙌㏚이라는 초기의
단순한 지표에서 벗어나, 고도로 정교화된 㑄3중 요금제㏙Three㎿Part Tariff㏚㑄 구조로 빠르게 수렴
하고 있습니다. 본 보고서는 이 3중 요금제 모델이 현존하는 엔터프라이즈급 합성데이터 벤더의 수
익 모델을 설명하는 보편적 프레임워크임을 입증합니다. 이 모델은 다음과 같은 세 가지 핵심 요소
로 구성됩니다㎕

㣄㣔 플랫폼 최소 약정㏙The Platform Floor㏚: 플랫폼 접근, 보안, 기본 지원을 위한 협상 불가능
한 월간㏙MRC㏚ 또는 연간㏙ARC㏚ 고정 비용입니다. 이는 사용량과 무관하게 발생하는 㑄기본
료㑄입니다.

㣅㣔 가변 미터㏙The Variable Meter㏚: 실제 사용량을 측정하는 종량제 비용입니다. 이 㑄미터
기㑄의 측정 기준㏙예㎕ 컴퓨팅 시간, 데이터 포인트 수, 소스 데이터 볼륨㏚은 벤더의 전략과 데이
터 모달리티에 따라 급격하게 달라집니다.

㣆㣔 가치 부가 서비스㏙The Value㎿Add㏚: 플랫폼의 기본 기능을 초월하여 특정 비즈니스 문제 해
결, 도메인 제약㏙Physics㏚ 적용, 품질 보증㏙QA㏚, 프라이버시 보증㏙DP㏚ 등을 제공하는 전문
서비스 또는 관리형 서비스㏙Managed Service㏚ 비용입니다.

본 보고서의 핵심 분석 결과는, 데이터 모달리티㏙정형, 텍스트, 비전㏚ 가 이 3중 요금제의 구성 비율
을 근본적으로 결정한다는 것입니다.

정형 및 시계열 데이터㏙Tabular 㖈 Time㎿Series㏚: ㏙예㎕ BMS 시계열㏚ 㑄가변 미터㑄 비용은 전
체 비용에서 미미한 수준㏙㙌100 㚴 㙌200㙌㏚을 차지합니다. 대신, 비즈니스 규칙과 물리적 제
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약㏙예㎕ 배터리 전압/온도 규칙㏚을 적용하는 㑄전문 서비스㑄㏙㙌10,000 㚴 㙌40,000㙌㏚가 총비용
의 99㚠를 차지하며 가격을 주도합니다.

텍스트 및 언어 데이터㏙Text/NLP㏚: 가격 모델이 급격히 재편되고 있습니다. 특히 LLM 훈련
데이터 생성 시, 㑄가변 미터㑄가 㑄교사 LLM㏙Teacher LLM㏚㑄의 API 추론 비용㏙토큰 비용㏚ 에 직
접 연동되는 추세입니다.1

이미지 및 컴퓨터 비전㏙Image/CV㏚: 㑄플랫폼 최소 약정㑄 자체가 월 㙌3,000㙌에서 㙌15,000㙌
수준으로 매우 높습니다.2 이는 3D 시뮬레이션 인프라, 3D 에셋 라이브러리, 전담 기술 지원
㏙TAM㏚ 비용이 기본료에 선반영㏙pre㎿baked㏚된 인프라 구독 형태를 띠기 때문입니다.

결론적으로, 고객은 㑄데이터㑄 자체를 구매하는 것이 아니라, 특정 문제를 해결하는 㑄솔루션㑄 또는 㑄인
프라 접근권㑄을 구매합니다. 따라서 㑄데이터 포인트당 가격㑄은 대부분의 엔터프라이즈 시나리오에
서 환상에 불과하며, 실제 비용은 플랫폼 진입 비용과 특정 도메인 문제를 해결하는 전문 서비스의
가치에 의해 결정됩니다.
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Works cited

I. 합성데이터 가격 책정의 보편적 프레임워크: 3중 요금제 모델
(The Universal Pricing Framework) 

합성데이터의 가격을 분석할 때 가장 흔히 접하는 오류는, YData의 SDK 정책㏙㙌1㙌 / 100만 데이
터 포인트㏚ 4과 같이 단순한 㑄데이터 포인트당㑄 비용을 시장의 표준으로 오해하는 것입니다. 특정
BMS 시계열 증강 프로젝트㏙1.7억 포인트 생성㏚에 이 모델을 적용하면, 순수 생성 비용은 약
㙌172.80㙌에 불과합니다. 그러나 실제 글로벌 벤더에 PoC㏙Proof of Concept㏚를 의뢰할 때의
견적은 㙌10,000㙌에서 㙌40,000㙌에 이릅니다.

이 막대한 차이는 합성데이터가 단순한 㑄데이터㏙Data㏚㑄가 아니라, 복잡한 㑄서비스㏙Service㏚㑄이자
㑄플랫폼㏙Platform㏚㑄으로 판매되기 때문에 발생합니다. 시장의 가격 책정은 사실상 다음 세 가지 구
성요소의 조합으로 이루어집니다㎕ ㏙1㏚ 플랫폼 최소 약정, ㏙2㏚ 가변 미터, ㏙3㏚ 가치 부가 서비스.

A. The Platform Floor (플랫폼 최소 약정): 진입을 위한 고정 비용 

㑄플랫폼 최소 약정㑄은 벤더의 소프트웨어 라이선스, 기본 지원, 보안 및 컴플라이언스㏙예㎕ SOC 2,
HIPAA㏚ 5 유지를 위해 고객이 지불해야 하는 최소 고정 비용㏙MRC 또는 ARC㏚입니다. 이는 사용
량㏙㙌0㙌㏚과 관계없이 발생하는 㑄기본료㑄이며, 벤더의 안정적인 수익 기반이 됩니다.

이 최소 약정 비용은 벤더의 시장 포지셔닝과 특히 데이터 모달리티에 따라 극적인 차이를 보입니
다.

정형 데이터 ㏙Tabular㏚ ㏊ 저㚴중 등급㎕ 정형 데이터 툴 중에서는 상대적으로 낮은 진입 비용을
제공하는 벤더들이 존재합니다.

Tonic.ai ㏙Structural㏚: 월 㙌199㙌의 Pay㎿as㎿you㎿go 플랜으로 시작합니다.5

Gretel.ai: Team 플랜의 기본료는 월 㙌295㙌입니다.7

Hazy: Starter 플랜이 월 㙌500㙌에서 시작합니다.9

정형 데이터 ㏙Tabular㏚ ㏊ 엔터프라이즈 등급㎕
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MOSTLY AI㎕ AWS Marketplace를 통한 배포 시, 최소 월 㙌3,000의 고정 비용을 요
구합니다.10

이미지/컴퓨터 비전 ㏙Image/CV㏚ ㏊ 고 등급㎕
Synthesis AI㎕ 플랫폼 접근을 위한 연간 구독은 월 㙌3,000㙌에서 시작합니다.3

Rendered.ai: Teams 플랜은 월 㙌5,000, Organizations 플랜은 월 㙌15,000의 최
소 약정이 필요합니다.2

정형 데이터의 㙌199㙌㏙Tonic㏚에서 컴퓨터 비전의 㙌15,000㙌㏙Rendered.ai㏚까지, 모달리티에 따
라 㑄최소 약정㑄 비용이 약 75배의 차이를 보입니다. 이 차이는 우연이 아니며, 각 모달리티를 생성하
는 데 필요한 초기 자본 투자㏙CapEx㏚와 인프라 유지 비용을 직접적으로 반영합니다.

정형 데이터 생성은 본질적으로 알고리즘과 CPU 집약적입니다. 반면, 고품질 CV 데이터 생성은
막대한 3D 에셋 라이브러리㏙차량, 사람, 환경 모델㏚, 고성능 시뮬레이션 엔진㏙예㎕ Rendered.ai의
NVIDIA Omniverse 통합 12㏚, 그리고 대규모 렌더링 팜㏙GPU 클러스터㏚을 필요로 합니다.

따라서 Rendered.ai의 㙌15,000㙌 월간 요금은 단순한 소프트웨어 사용료가 아니라, 이 고가의
㑄디지털 헐리우드 세트장㑄에 대한 인프라 감가상각 및 유지보수 비용을 포함하는 **㑄인프라 구독
료㑄**의 성격을 갖습니다. MOSTLY AI가 정형 데이터 벤더임에도 㙌3,000㙌라는 높은 㑄최소 약
정㑄을 설정한 것은, 자사 제품을 단순한 툴이 아닌 CV 벤더와 동등한 수준의 고가치 엔터프라이즈
플랫폼으로 포지셔닝하려는 전략적 의도를 명확히 보여줍니다.

B. The Variable Meter (가변 미터): 사용량 측정 지표의 분화 

㑄가변 미터㑄는 고객이 사용한 만큼 지불하는 종량제 비용입니다. 벤더가 㑃무엇을㑃 측정하는지는 벤
더의 비즈니스 모델과 비용 구조를 드러내는 가장 중요한 지표입니다. 시장에는 최소 5가지의 서로
다른 㑄미터㑄가 혼재합니다.

㣄㣔 컴퓨팅 기반 ㏙Compute㎿Based㏚:
사례㎕ MOSTLY AI. 크레딧은 생성된 데이터 양이 아닌, 㑃총 가상 CPU 및 GPU 시간㑃을
기준으로 소비됩니다.13 공식은 㙌Credits 㚍 A \times \text㏛Total Virtual CPU
Time㏜ 㚨 B \times \text㏛Total Virtual GPU Time㏜㙌입니다.13

분석㎕ 가장 순수한 PaaS㏙Platform㎿as㎿a㎿Service㏚ 모델입니다. 고객은 생성된 데이터
양이 아닌, 생성에 소요된 자원에 대해 비용을 지불합니다.

㣅㣔 데이터 볼륨 기반 ㏙Data Volume㎿Based ㎿ Points/Rows㏚:
사례㎕ YData ㏙SDK㏚ 4, Gretel.ai 15, Datagen.in.16

분석㎕ YData SDK는 1 크레딧 㚬 100만 데이터 포인트㏙㙌1㙌㏚로 명확합니다.4 Gretel은
Developer 플랜에서 월 273k㚉 레코드를 제공하며 15, Datagen.in은 30,000 크레
딧으로 30,000개의 텍스트 행을 생성할 수 있습니다.16 이는 고객에게 가장 직관적이
지만, 벤더에게는 위험합니다 ㏙예㎕ 100만 개의 간단한 행 생성과 100만 개의 복잡한 시



계열 행 생성에 동일 비용 청구㏚.

㣆㣔 소스 볼륨 기반 ㏙Source Volume㎿Based㏚:
사례㎕ Tonic.ai ㏙Structural㏚.

분석㎕ Tonic의 가격은 㑃소스 데이터 볼륨㑃㏙예㎕ 2TB, 10TB㏚을 기준으로 책정됩니다.5
이는 *데이터베이스 마스킹/부분추출㏙masking/subsetting㏚*이라는 특정 사용 사례에
고도로 최적화된 독창적인 모델입니다. 가치는 생성된 출력물㏙무한대로 생성 가능㏚이 아
닌, 보호하는 원본 자산㏙프로덕션 DB㏚의 크기에 비례합니다.

㣇㣔 토큰/단어 기반 ㏙Token/Word㎿Based㏚:
사례㎕ Tonic.ai ㏙Textual㏚ 5, YData ㏙SDK㏚ 4, Gretel.ai.17

분석㎕ 텍스트 모달리티의 표준입니다. Tonic Textual은 㑃처리된 단어 수㑃 5, YData
SDK는 1 크레딧 㚬 10,000 토큰 4, Gretel은 㑃생성된 토큰㑃을 크레딧으로 변환합니
다.17 이는 LLM의 API 가격 모델을 그대로 차용한 것입니다.

㣈㣔 이미지 수 기반 ㏙Image Count㎿Based㏚:
사례㎕ Datagen.in.16

분석㎕ Datagen.in은 30,000 크레딧으로 30,000 텍스트 행 또는 3,000 이미지를 생
성할 수 있다고 명시합니다.16 이는 벤더가 공식적으로 **㑃1 이미지 㚬 10 텍스트 행㑃**
의 교환 가치를 설정한 매우 명확한 사례입니다.

이러한 㑄미터㑄의 선택은 벤더의 전략적 포지셔닝을 반영합니다. MOSTLY AI㏙컴퓨팅 기반㏚는 㑃우리
는 복잡한 모델링을 위한 PaaS㑃라고 말하는 것입니다. 고객의 작업 복잡도㏙예㎕ BMS 물리 제약㏚가
높을수록 더 많은 크레딧㏙비용㏚을 소비합니다. 이는 벤더의 수익성을 보장하지만 고객의 비용 예측
성은 낮춥니다.

반면, YData㏙데이터 포인트 기반㏚는 㑃우리는 대량 생성을 위한 유틸리티㑃라고 말합니다. 비용 예
측이 쉽습니다. 벤더는 알고리즘을 최적화하여 컴퓨팅 비용을 줄여야 이익이 남는 구조입니다.
Tonic㏙소스 볼륨 기반㏚은 㑃우리는 데이터베이스 보안 툴㑃이라고 말하며, 생성량과 비용을 분리하
고 고객의 핵심 자산㏙프로덕션 DB㏚ 크기에 가격을 연동시켰습니다.

C. The Value-Add (가치 부가 서비스): "옵션"이 아닌 "필수" 비용 

㑄가치 부가 서비스㑄는 플랫폼의 기본 기능을 넘어선 특정 도메인 문제 해결, 품질 보증, 시나리오 설
계, 프라이버시 보증 등을 위한 전문 컨설팅 및 관리형 서비스입니다. 엔터프라이즈 시장에서 이는
㑄옵션㑄이 아닌 사실상의 **㑄필수 핵심 비용㑄**입니다.

사례 ㏙BMS PoC㏚: 특정 BMS PoC 제안서의 㑃Pro㑃 패키지㏙㙌18,000㙌㏚는 㑃물리·안전 제약
룰세트 적용㑃과 㑃희귀 이벤트㏙과열/스파이크㏚ 비율 컨트롤㑃을 핵심 가치로 제공합니다. 이는
순수 데이터 생성㏙㙌172㙌㏚이 아닌, 도메인 전문성이 결합된 㑄전문 서비스㑄입니다.

사례 ㏙Image/CV㏚:



Synthesis AI㎕ 㑃커스텀 데이터셋㑃 제작 프로젝트에 대해 㙌10,000㙌의 최소 구매 금액
을 명시합니다.3

Rendered.ai: 월 㙌15,000㙌의 㑃Organizations㑃 플랜에는 㑃기술 지원 매니저
㏙Technical Account Manager, TAM㏚㑃 가 포함되며, 이 TAM은 정기 미팅과 고객
백로그 관리를 전담합니다.2

사례 ㏙플랫폼 전반㏚: Salesforce 18, Syntho 19, Statice 20 등 다수의 벤더가 㑃전문 서비
스㑃 또는 㑃고객 성공 플랜㏙Customer Success Plans㏚㑃을 핵심 상품으로 제공하며, 이것이
프로젝트 성공의 핵심임을 강조합니다.

결론적으로, 엔터프라이즈 고객은 㑃데이터 1TB㑃를 구매하는 것이 아니라, 㑃특정 비즈니스 문제㏙예㎕
BMS 배터리 열화 예측 모델의 정확도 개선㏚㑃를 해결하는 솔루션을 구매합니다. 합성데이터 플랫
폼은 이 솔루션㏙컨설팅 서비스㏚을 제공하기 위한 도구로 기능하며, 따라서 㑄전문 서비스㑄 비용이 전
체 견적의 90㚠 이상을 차지하는 것은 매우 합리적인 시장 현상입니다.

II. 모달리티 분석 I: 정형 및 시계열 데이터 (Tabular & Time-
Series) 

정형 및 시계열 데이터는 금융, 헬스케어, 제조㏙예㎕ BMS㏚ 등 핵심 산업에서 가장 널리 사용되는 모
달리티입니다. 이 시장의 가격 모델은 㑄최소 약정㑄과 㑄가변 미터㑄의 다양한 조합을 보여주며, 특히 㑄전
문 서비스㑄의 가치가 극대화되는 영역입니다.

주요 벤더 분석 

MOSTLY AI㎕
모델㎕ 높은 㑄최소 약정㑄 ㏙㙌3,000㙌/월, AWS Marketplace 기준㏚ 10 㚨 㑄컴퓨팅 시간㑄 기
반 㑄가변 미터㑄.13

분석㎕ MOSTLY AI의 가격 모델은 자사를 고가치 엔터프라이즈 PaaS로 명확히 포지셔
닝합니다. 크레딧이 vCPU/vGPU 시간에 연동된다는 점 13은, BMS 프로젝트처럼 복
잡한 상관관계와 물리적 제약㏙예㎕ 충방전 사이클 보존, 셀 밸런싱 규칙㏚을 모델링하는 작
업이 단순 데이터 생성보다 훨씬 더 많은 크레딧㏙비용㏚을 소모함을 의미합니다.

YData:
모델㎕ YData는 두 가지 상이한 모델을 제공합니다. ㏙1㏚ SDK㎕ 㑄데이터 포인트㑄 기반의 순
수 PAYG ㏙㙌1㙌/100만 포인트㏚.4 ㏙2㏚ Fabric Platform: AWS/Azure Marketplace
를 통한 VPC 배포.4

분석㎕ SDK 모델은 BMS 프로젝트의 㑄순수 생성 비용㑄㏙㙌172.80㙌㏚을 계산하는 데 유용
하지만, 실제 엔터프라이즈 배포는 Fabric 플랫폼을 통해 이루어집니다. 이 경우, 고객



은 YData Fabric의 라이선스 비용㏙비공개㏚ 21 외에도, AWS Marketplace에 명시된
별도의 인프라 비용㏙예㎕ CPU 시간당 㙌0.04㙌, GPU 시간당 㙌0.20㙌㏚을 AWS에 직접
지불해야 합니다.21 따라서 총 소유 비용㏙TCO㏚은 ㏙YData 라이선스비㏚ 㚉 ㏙AWS 인프
라비㏚ 㚉 ㏙Pebblous와 같은 파트너의 전문 서비스비㏚로 구성됩니다.

Gretel.ai:
모델㎕ 낮은 㑄최소 약정㑄 ㏙㙌295㙌/월㏚ 㚨 하이브리드 㑄가변 미터㑄 ㏙㙌2.20㙌/크레딧㏚.7

분석㎕ Gretel의 크레딧은 㑄작업 런타임㏙job runtime㏚㑄 또는 㑄생성된 토큰㑄을 기준으로 변
환됩니다.17 이는 MOSTLY AI와 유사하게, 작업의 복잡도가 높을수록 더 많은 크레딧
을 소모하는 컴퓨팅 기반 모델의 변형입니다.

Tonic.ai ㏙Structural㏚:
모델㎕ 낮은 㑄최소 약정㑄 ㏙㙌199㙌/월부터㏚ 㚉 㑄소스 데이터 볼륨㑄 기반 㑄가변 미터㑄.5

분석㎕ 이 모델은 증강㏙Augmentation㏚ 유스케이스와는 적합하지 않습니다. Tonic은
100GB의 원본 데이터를 받아 100GB㏙또는 10GB㏚의 익명화된 부분집합을 만드는 데
특화되어 있습니다. 5일치 데이터를 20일치로 증강하는 작업㏙출력물이 원본보다 4배
커짐㏚은 이들의 가격 책정 로직㏙원본 크기 기준㏚과 맞지 않습니다.

핵심 테이블 1: 정형/시계열 벤더 가격 모델 비교 

벤더
핵심 상
품

최소 약정
㏙Platform
Floor㏚

가변 미터
㏙Variable
Meter㏚

BMS 프로젝트 비용 반영
방식 ㏙분석㏚

MOSTLY AI
플랫폼
㏙VPC㏚

㙌3,000 / 월
11

vCPU/vGPU
시간 ㏙크레딧㏚
13

물리 제약 모델이 복잡할수
록 㑄가변 미터㑄 비용㏙크레딧㏚
이 직접 증가합니다.

YData
㏙SDK㏚

SDK
㏙API㏚

㙌0 ㏙PAYG㏚
㙌1 / 100만
데이터 포인
트 4

㑄가변 미터㑄 비용은
㙌172.80㙌로 고정됩니다.
㑄전문 서비스㑄㏙㙌18k㙌㏚ 비용
이 별도로 부과됩니다.

YData
㏙Fabric㏚

플랫폼
㏙VPC㏚

비공개
㏙Enterprise㏚

AWS 인프라
비용
㏙CPU/GPU㏚
21

플랫폼 라이선스 㚨 AWS 비
용 㚨 전문 서비스 비용.
TCO가 가장 복잡합니다.

Gretel.ai
플랫폼
㏙SaaS㏚

㙌295 / 월 8
㙌2.20 / 크레
딧 ㏙런타임/토
큰㏚ 17

MOSTLY AI와 유사하게,
복잡한 작업㏙런타임㏚이 더
많은 㑄가변 미터㑄 비용을 소



모합니다.

Tonic
㏙Structural㏚

플랫폼
㏙SaaS㏚ 㙌199 / 월 6

소스 DB 크기
㏙예㎕ 2TB㏚ 5

5일치 원본 데이터 크기에
비용이 부과됩니다. 4배 증
강㏙출력물㏚은 비용과 무관합
니다.

정형 데이터 시장은 이처럼 㑄컴퓨팅 기반㑄 미터㏙MOSTLY, Gretel㏚와 㑄볼륨 기반㑄 미터㏙YData㏚로
명확히 나뉩니다. 이 선택은 파트너사㏙예㎕ Pebblous㏚의 수익 모델에 중대한 영향을 미칩니다.

BMS 프로젝트㏙복잡한 물리 제약㏚를 YData㏙볼륨 기반㏚ 플랫폼에서 수행하면, 플랫폼 비용
㏙㙌172.80㙌㏚은 미미하게 고정됩니다. 이는 고객에게 㑃지불하는 㙌18,000㙌는 순수하게 Pebblous
의 BMS 도메인 전문성㏙물리 제약 적용㏚에 대한 대가㑃임을 명확히 보여줄 수 있어 가치 전달에 가
장 유리합니다.

반면, MOSTLY AI㏙컴퓨팅 기반㏚ 플랫폼을 사용하면, 복잡한 BMS 모델이 더 많은 vCPU/vGPU
시간을 소모하므로 㑄가변 미터㑄 비용㏙크레딧㏚이 㙌172㙌보다 훨씬 높게㏙예㎕ 㙌1,000 \sim
㙌2,000㙌㏚ 나올 수 있습니다. 이는 고객에게 청구되는 총 비용 중 벤더 플랫폼 비중이 높아져, 파트
너사의 㑄전문 서비스㑄 가치가 상대적으로 희석될 수 있습니다.

III. 모달리티 분석 II: 텍스트 및 언어 데이터 (Text/NLP/LLM) 

텍스트 모달리티는 LLM㏙대형 언어 모델㏚의 등장으로 인해 가격 책정 모델이 완전히 재정의되고 있
습니다. 과거에는 텍스트 생성을 위해 별도의 생성 모델을 훈련㏙Training㏚해야 했지만, 이제는 강
력한 SOTA㏙State㎿of㎿the㎿art㏚ LLM에 추론㏙Inference㏚ 요청을 보내는 것만으로 고품질의 합성
데이터를 얻을 수 있게 되었습니다.23

이러한 패러다임 전환은 텍스트 합성데이터의 가격 모델을 㑃합성데이터 생성 비용 㚬 LLM 추론 비
용㑃으로 수렴시키고 있습니다.

주요 사용 사례 및 가격 모델 

㣄㣔 익명화 및 마스킹 ㏙Redaction 㖈 Masking㏚:
벤더㎕ Tonic.ai ㏙Textual㏚.24

가격 모델㎕ 㑄소스 볼륨㑄 기반. 생성할 데이터가 아닌, 㑃처리된 단어 수㏙number of words
processed㏚㑃에 따라 과금됩니다.5

분석㎕ 이는 Tonic Structural㏙정형㏚ 모델의 텍스트 버전입니다. 가치는 생성이 아닌 보



호에 있습니다. ㏙예㎕ 콜센터 로그, 의료 기록에서 PII 제거㏚.

㣅㣔 LLM 훈련 데이터 생성 ㏙Fine㎿Tuning Data Generation㏚:
벤더㎕ Gretel.ai, AWS Bedrock.

가격 모델 ㏙Gretel㏚: 㑄토큰㑄 기반 크레딧. Gretel은 Text㎿to㎿SQL 데이터셋 생성 25이
나 차등 프라이버시㏙DP㏚를 적용한 텍스트 생성 26 등 특화된 LLM 데이터 생성에 집중
합니다. 이 경우 크레딧은 㑄생성된 토큰㑄 또는 㑄작업 런타임㑄에 연동됩니다.17

가격 모델 ㏙AWS Bedrock㏚: 㑃교사 모델㏙Teacher Model㏚ 비용 연동.㑃.1

AWS Bedrock의 가격 정책은 텍스트 합성데이터 시장의 중대한 패러다임 전환을 명확히 보여줍
니다. Bedrock은 합성데이터 생성 비용을 㑃선택한 교사 모델의 온디맨드 가격㑃 으로 정의합니다.1

이는 㑃합성데이터 벤더㑃의 역할이 㑃고유한 생성 모델 제공자㑃에서, SOTA LLM㏙예㎕ Claude 3,
GPT㏊4o㏚을 활용하여 데이터를 생성하는 㑃프롬프트 오케스트레이션 및 프라이버시 레이어 제공
자㑃 로 전환되고 있음을 시사합니다.

이제 비용은 생성 모델의 훈련 비용㏙㙌㏚이 아닌, SOTA LLM의 *API 추론 비용*㏙㙌㏚에 수렴합니다.
Scale AI 등의 연구 28에서 보듯이, 이제 핵심 질문은 㑃어떤 모델로 생성할까?㑃가 아니라 㑃시드 데
이터셋 크기 대비 교사 모델 쿼리 예산을 얼마나 쓸까?㑃㏙즉, API 비용을 얼마나 지불할 것인가㏚가
되었습니다.

핵심 테이블 2: 텍스트 모달리티 가격 모델 비교 

사용 사례 주요 벤더 가격 책정 단위 ㏙Meter㏚ 비용 결정 요인

익명화 / 마스킹
Tonic
Textual

처리된 단어㏙Word㏚ 수
5

보호해야 할 원본 문서의 총
량

LLM 훈련 데이터
㏙특화 모델㏚

Gretel.ai
생성된 토큰㏙Token㏚ 수
또는 작업 런타임 17

생성할 데이터의 양 㚨 프라이
버시㏙DP㏚ 적용 여부 27

LLM 훈련 데이터
㏙SOTA 활용㏚

AWS
Bedrock

교사 모델의 입/출력 토
큰 수 1

선택한 교사 모델㏙예㎕
Claude 3㏚의 API 가격

IV. 모달리티 분석 III: 이미지 및 컴퓨터 비전 데이터 (Image &
CV) 

컴퓨터 비전㏙CV㏚ 모달리티는 정형 또는 텍스트 데이터와는 근본적으로 다른 경제 구조를 가집니



다. 이는 㑃헐리우드 모델㑃로 비유할 수 있습니다. 데이터 생성의 비용은 알고리즘이 아닌, 3D 자산,
시뮬레이션 엔진, 렌더링 파워라는 고가의 인프라에 의해 결정됩니다.29

이러한 특성으로 인해, CV 합성데이터 시장의 가격 모델은 **㑃매우 높은 최소 약정㏙Platform
Floor㏚㑃**이 표준으로 자리 잡았습니다.

주요 벤더 및 가격 모델 ("높은 최소 약정"이 표준) 

Rendered.ai:
모델㎕ 높은 㑄최소 약정㑄 ㏙Teams 㙌5,000㙌/월, Organizations 㙌15,000㙌/월㏚.2

㑄가변 미터㑄: 이들의 㑄가변 미터㑄는 생성된 㑄이미지 수㑄가 아닙니다. 대신 㑃최대 인스턴스
㏙Peak Instances㏚㑃㏙컴퓨팅 파워㏚, 㑃스토리지㏙GB㏚㑃, 㑃사용자 수㑃입니다.2

㑄전문 서비스㑄: 월 㙌15,000㙌의 Organizations 플랜에는 㑃기술 지원 매니저㏙TAM㏚㑃 가
포함되어, 정기 미팅과 고객 백로그 관리를 제공합니다.2

분석㎕ 이는 완벽한 시뮬레이션 PaaS 모델입니다.12 고객은 이미지 자체가 아닌, 㑃이미
지를 자유롭게 생성할 수 있는 3D 스튜디오㏙PaaS㏚㑃의 월간 이용료를 지불합니다.

Synthesis AI㎕
모델㎕ 고객에게 명확한 두 가지 선택지를 제공합니다. ㏙1㏚ 플랫폼 접근을 위한 연간 구독
㏙월 㙌3,000부터㏚ 또는 ㏙2㏚ 㑃커스텀 데이터셋㑃 제작 프로젝트㏙최소 㙌10,000 의 1회성
비용㏚.3

분석㎕ 이는 㑃PaaS 구독㑃과 㑃DaaS㏙Data㎿as㎿a㎿Service㏚ 프로젝트㑃의 명확한 분리입니
다. 특히 㙌10,000㙌라는 최소 프로젝트 비용은, BMS PoC 프로젝트의 㑃Lite㏙㙌7.5K㏚㑃
또는 㑃Pro㏙㙌18K㏚㑃 패키지와 매우 유사한 시장 포지셔닝을 보여줍니다.

Datagen:
모델㎕ 㑃인간 중심㏙Human㎿centric㏚㑃 CV 데이터㏙얼굴, 전신㏚에 특화되어 있습니다.31
가격 모델은 혼재되어 있어, 㑃시간당 요금㏙hourly charge㏚㑃 33 또는 㑃크레딧㑃 16을 사
용합니다.

분석 ㏙1 이미지 㚬 10 행㏚: Datagen.in의 크레딧 모델 16 ㏙30,000 크레딧 㚬 30,000
텍스트 행 또는 3,000 이미지㏚은 CV 데이터 생성이 정형 데이터 생성보다 10배의 가치
또는 비용을 가짐을 벤더 스스로 인정한 정량적 증거입니다.

Parallel Domain:
모델㎕ 자율주행㏙AV㏚ 시뮬레이션에 고도로 특화되어 있습니다.34 가격은 비공개
㏙Enterprise㎿only㏚입니다.

제품㎕ API, SDK, 웹 툴을 통해 㑃카메라, 라이다, 레이더 데이터㑃를 정적 데이터셋이 아닌
실시간 스트리밍으로 제공합니다.34

분석㎕ 이는 데이터 생성을 넘어선 실시간 시뮬레이션 영역입니다. 비용은 㑃시뮬레이션
시간㑃 또는 㑃스트리밍된 센서 데이터 대역폭㑃과 연동될 가능성이 높습니다.



CV 시장의 㑄최소 약정㑄㏙㙌3,000 㚴 㙌15,000㙌㏚이 정형/텍스트㏙㙌0 㚴 㙌500㙌㏚보다 압도적으로 높
은 이유는 명확합니다. CV 시장은 데이터를 파는 것이 아니라, 고도로 전문화된 3D 시뮬레이션 소
프트웨어 및 인프라 접근권을 판매합니다. 고객은 㑄데이터 포인트㑄가 아닌 㑄렌더링 인스턴스㑄와 㑄기
술 지원㏙TAM㏚㑄을 구매합니다.

이는 BMS 도메인 제약 적용㏙전문 서비스㏚이 비용의 핵심인 정형 데이터 시장과 동일한 논리입니
다. 다만, CV 시장에서는 이 㑄전문 서비스㑄 비용㏙기술 지원, 인프라 관리㏚이 㑄플랫폼 최소 약정㑄에 이
미 선반영되어 있다는 구조적 차이가 존재합니다.

V. 공급 및 배포 모델 비교 분석 (API, SaaS, On-Premise) 

합성데이터의 가격은 㑄무엇을㑄 사는지㏙모달리티㏚뿐만 아니라 㑄어떻게㑄 공급받는지㏙공급 정책㏚에 의
해서도 크게 좌우됩니다. 엔터프라이즈 고객에게 공급 정책㏙API, VPC, On㎿Premise㏚의 선택은
데이터 보안, 총 소유 비용㏙TCO㏚, 운영 제어권과 직결되는 중대한 결정입니다.

A. API 기반 접근 (Public SaaS) 

작동 방식㎕ 벤더가 호스팅하는 퍼블릭 클라우드에서 API를 호출하여 데이터를 생성하고 응답
받습니다. ㏙예㎕ YData SDK 4, Gretel API 35㏚.

가격 모델㎕ 순수 PAYG. 토큰, API 호출, 레코드당 과금.

장점㎕ 초기 비용㏙㙌0㙌㏚ 및 인프라 관리가 불필요하며 즉각적인 사용이 가능합니다.

단점㎕ 데이터 유출 리스크. 민감한 원본 데이터㏙예㎕ 고객 PII, BMS 원본 로그㏚를 벤더의 API
엔드포인트로 전송해야 하는 치명적인 보안 문제가 있습니다.36

B. 플랫폼 구독 (VPC / Private Cloud Marketplace) 

작동 방식㎕ 벤더가 AWS 또는 Azure Marketplace를 통해 소프트웨어를 판매합니다. 이 소
프트웨어는 고객의 VPC㏙가상 사설 클라우드㏚ 내에 배포됩니다.4

가격 모델㎕ 㑄플랫폼 최소 약정㑄 㚉 㑄가변 미터㑄 㚉 㑃고객의 클라우드 인프라 비용㑃 ㏙이중 과금㏚.

사례㎕ MOSTLY AI ㏙AWS Marketplace㏚ 11, YData Fabric ㏙AWS/Azure㏚ 21, Tonic.ai
㏙Cloud or Self㎿Hosted㏚.5

장점㎕ 데이터 보안성 극대화. 원본 데이터가 고객의 VPC 네트워크를 절대 벗어나지 않으므로
37, API 방식의 보안 리스크가 원천 차단됩니다.

단점㎕ 이중 비용 구조. 고객은 벤더에게 소프트웨어 라이선스비㏙예㎕ MOSTLY AI 㙌3,000㙌/
월㏚와 AWS/Azure에 인프라 사용료㏙vCPU/vGPU 비용㏚ 21를 별도로 지불해야 합니다.



C. 온프레미스(On-Premise) / 연간 라이선스 

작동 방식㎕ 고객이 자신의 데이터 센터㏙On㎿Premise㏚에 소프트웨어를 직접 설치합니다㏙Air㎿
gapped㏚.

가격 모델㎕ 고가의 연간 라이선스㏙ARC㏚. ㏙통상 연 㙌80,000 㚴 㙌200,000㙌㏚.

사례㎕ MOSTLY AI, YData, Tonic의 㑄Enterprise㑄 플랜.4

장점㎕ 최고 수준의 보안 및 완전한 운영 제어권.

단점㎕ 가장 높은 초기 비용, 고객의 자체적인 인프라 구축 및 유지보수 부담.

D. 프로젝트 기반 (Managed Service / DaaS) 

작동 방식㎕ 고객이 벤더㏙또는 파트너사㏚에게 특정 SOW㏙작업 명세서㏚를 기반으로 데이터셋
생성을 일괄 의뢰합니다.

가격 모델㎕ 1회성 프로젝트 비용 ㏙NRE㏚.

사례㎕ Synthesis AI ㏙㑃커스텀 데이터셋㑃 최소 㙌10,000㏚.3 그리고 BMS PoC 제안 ㏙Lite
㙌7.5K, Pro 㙌18K㏚.

장점㎕ 고정된 비용, 플랫폼 학습 불필요, 벤더가 결과물을 보장.

단점㎕ 확장성 및 반복성 부족. ㏙새로운 데이터셋이 필요할 때마다 새 계약 필요㏚.

핵심 테이블 3: 공급 모델별 TCO 및 보안 영향 분석 

공급 정책 비용 구조 보안 수준
데이
터 이
동성

BMS 프로젝트 적용 전략

API ㏙Public
SaaS㏚

PAYG ㏙낮은
초기 비용㏚

낮음 ㏙데
이터 외부
전송㏚

높음
간단한 데모 또는 비민감 데
이터 증강용.

VPC
㏙Marketplace㏚

㙌3K㚨 MRC
㚉 인프라 비용
㏙이중 과금㏚

높음
㏙VPC 내
처리㏚

없음
BMS 원본 데이터 보안이 중
요할 때. ㏙고객에게 㑄이중 과
금㑄 구조 설명 필수㏚

On㎿Premise
㏙License㏚

㙌80K㚨 ARC
㏙높은 초기 비
용㏚

최고
㏙Air㎿
gapped㏚

없음
최고 수준의 보안을 요구하는
금융/국방 고객용.

높음 ㏙벤 낮음
현재 PoC 모델. 고객의 플랫



Project
㏙Managed㏚

㙌10K㚨 NRE
㏙고정 비용㏚

더/파트
너가 처
리㏚

㏙결과
물만
전달㏚

폼 도입 장벽을 제거하는 가
장 효율적인 방식.

VI. 전략적 결론 및 권고안 

본 심층 분석은 글로벌 합성데이터 시장의 가격 책정 모델이 모달리티, 사용량 측정 기준, 공급 정
책에 따라 다각화되어 있음을 확인했습니다. 이는 특정 BMS 시계열 데이터 증강 프로젝트의 견적
을 산출하고 시장 진입 전략을 수립하는 데 다음과 같은 전략적 시사점을 제공합니다.

A. 내부 분석의 검증 

BMS 시계열 데이터 증강 PoC를 위해 수립된 ㏙플랫폼 최소 과금㏚ 㚉 ㏙사용량㏚ 㚉 ㏙전문 서비스㏚라는
3중 가격 책정 모델은, 글로벌 합성데이터 시장, 특히 고가치 엔터프라이즈 부문의 표준 모델임이
검증되었습니다.

또한, 㙌10,000 㚴 㙌40,000㙌 범위의 PoC 비용 및 연간 㙌80,000 㚴 㙌200,000㙌의 엔터프라이
즈 라이선스 비용 추정치는, Synthesis AI㏙최소 㙌10,000㙌 프로젝트㏚ 3 및 Rendered.ai㏙월
㙌15,000㙌 구독㏚ 2와 같은 타 모달리티 벤더들의 공개된 가격과 비교할 때 매우 현실적이고 시장
기준에 부합하는㏙Market㎿aligned㏚ 수준입니다.

B. 핵심 결론: 모달리티가 가격 구조를 결정한다 

본 보고서는 이 3중 요금제의 비중이 데이터 모달리티에 따라 근본적으로 달라짐을 규명했습니다.

㣄㣔 정형/시계열 ㏙BMS㏚: 㑄가변 미터㑄㏙㙌172㏚는 미미합니다. 비용의 99㚠는 㑄전문 서비
스㑄㏙㙌18,000㏚에서 발생합니다. 이는 㑄도메인 제약㏙Physics/Rules㏚㑄 적용이 핵심 가치이기
때문입니다.

㣅㣔 텍스트 ㏙LLM㏚: 㑄가변 미터㑄㏙토큰 비용㏚가 비용의 상당 부분을 차지하며, 이는 㑄교사 LLM의 추
론 비용㑄 과 직결됩니다.1

㣆㣔 이미지/비전 ㏙CV㏚: 㑄최소 약정㑄㏙㙌5,000 㚴 㙌15,000㏚이 비용의 대부분을 차지합니다. 이는
㑄3D 시뮬레이션 인프라 접근권㑄 과 㑄기술 지원㏙TAM㏚㑄 비용이 선반영된 결과입니다.2

C. 전략적 권고 

㣄㣔 㑄가변 미터㑄의 전략적 선택㎕



BMS 프로젝트를 위해 벤더 플랫폼을 선택할 때, 㑄가변 미터㑄의 종류㏙컴퓨팅 vs. 볼륨㏚를 전략
적으로 고려해야 합니다.

YData ㏙볼륨 기반㏚ 4 활용 시㎕ 㑄가변 미터㑄 비용은 㙌172.80로 고정됩니다. 이는 고객에
게 㑃플랫폼 비용은 저렴하며, 지불하는 㙌18,000㙌는 순수하게 파트너사㏙Pebblous㏚의
BMS 도메인 전문성에 대한 대가㑃임을 명확히 보여줄 수 있어 가치 전달에 가장 유리합
니다.

MOSTLY AI ㏙컴퓨팅 기반㏚ 13 활용 시㎕ 복잡한 BMS 모델은 더 많은 vCPU/vGPU 시
간을 소모하므로 㑄가변 미터㑄 비용㏙크레딧㏚이 㙌172보다 훨씬 높게 나올 수 있습니다. 이
는 고객에게 청구되는 총 비용 중 벤더 플랫폼 비중이 높아져, 파트너사의 㑄전문 서비스㑄
가치가 상대적으로 희석될 수 있습니다.

㣅㣔 㑄전문 서비스㑄 패키징 강화㎕
시장은 㑄데이터 생성㑄 자체의 상향 평준화㏙Commoditization㏚를 겪고 있습니다. 진정한 차별
점은 㑃Pro ㏙물리 제약 㚨 시나리오㏚㑃 및 㑃Enterprise ㏙품질 게이트 㚨 운영 파이프라인㏚㑃와 같
은 도메인 특화 전문 서비스입니다. 이 㑄전문 서비스㑄를 단순한 㑃옵션㑃이 아닌, 합성데이터 프
로젝트 성공을 위한 필수 구성 요소로 포지셔닝해야 합니다. 㙌18,000㙌의 㑃Pro㑃 패키지는 데
이터 생성이 아닌, **㑄BMS 엔지니어링 컨설팅㑄**으로 판매되어야 합니다.

㣆㣔 㑄공급 정책㑄을 활용한 고객 세분화㎕
㑄프로젝트 기반㏙Managed Service㏚㑄 접근은 PoC 및 신규 고객 확보에 최적입니다.
장기 고객 및 대형 고객을 위해서는 㑄VPC 배포 㚨 연간 라이선스㑄 모델을 준비해야 합니다. 이
는 고객사㏙예㎕ 대형 배터리 제조사㏚가 㑃BMS 생성 모델㑃을 자사의 보안 환경㏙VPC㏚ 내에서 반
복적으로 사용할 수 있게 해주는 고부가가치㏙High㎿ARC㏚ 상품이 될 것입니다. 이 모델은
MOSTLY AI㏙월 㙌3,000㙌㏚ 및 Rendered.ai㏙월 㙌15,000㙌㏚의 엔터프라이즈 전략과 정확히
일치합니다.
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